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บทคัดย่อ 

 เทคโนโลยกีารตรวจหาวตัถุไดถู้กพฒันาใหส้ามารถตรวจหาวตัถุและตาํแหน่งท่ีปรากฏในภาพถ่ายหรือ

วีดิทศัน์ดิจิทลัได ้งานวิจยัน้ีไดป้ระยุกต์ใชโ้ปรแกรมปัญญาประดิษฐ์ 2 ชนิดไดแ้ก่ โปรแกรม Midjourney และ 

โปรแกรม Stylegan2-ADA-Pytorch  เพ่ือสร้างภาพจาํลองดวงตาของมนุษยเ์พ่ือการประยกุตใ์ชใ้นการสร้างเทม

เพลตการฝึกสอนสําหรับการตรวจหาวตัถุด้วย YOLOv5 เพ่ือลดความยุ่งยากในการเก็บรูปดวงตาของมนุษย์

โดยตรง ผลการวิจยัพบวา่สามารถสร้างภาพจาํลองดวงตาของมนุษยไ์ดห้ลากหลายแบบ เป็นจาํนวน 1,000 ภาพ 

และเม่ือนาํภาพเหล่านั้นมาใชฝึ้กสอนสาํหรับการตรวจหาวตัถุแลว้นาํมาทดสอบตรวจหาดวงตาจากภาพใบหน้า

ของมนุษยท่ี์จัดเตรียมไวจ้าํนวน 3,161 ภาพ พบว่าการตรวจหาดวงตาจากภาพใบหน้ามีความถูกตอ้งในการ

ตรวจหาเท่ากบั 0.8592 ค่าความแม่นยาํเท่ากบั 0.9996  และค่าเรียกคืนเท่ากบั 0.8592 

 

คาํสําคญั: ปัญญาประดิษฐ,์ ภาพจาํลองรูปดวงตาของมนุษย,์ การตรวจหาวตัถุ, YOLOv5 

 

ABSTRACT 

 The object detection technology has been developed to enable the detection and localization of objects 

appearing in digital photographs or videos. This research has applied two artificial intelligence software 

programs, Midjourney and Stylegan2-ADA-Pytorch, to generate simulated human eye images for practical 

application in creating training templates for object detection using YOLOv5, with the aim of reducing the 

complexity of directly capturing human eye images. The research findings show that various models of human 

eye simulations can be generated, 1,000 images, and when used for object detection training, it enables effective 

detection of eyes from 3,161 human facial images with accuracy = 0.8592, precision = 0.9996, and recall = 

0.8592. 
 

Keywords: artificial intelligence, simulated human eye image, object detection, YOLOv5 
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1. ความสําคัญและทีม่าของปัญหาวจัิย 

 เทคโนโลยีการตรวจหาวตัถุ (object detection) ได้ถูกพฒันาให้สามารถตรวจหาวตัถุและตาํแหน่งท่ี

ปรากฏในภาพถ่ายหรือวีดิทศัน์ดิจิทลั (digital images or videos) ได ้อยา่งไรก็ตามเพ่ือใหก้ารตรวจหาวตัถุเป็นไป

ไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพจาํเป็นตอ้งมีขอ้มูลสาํหรับการฝึกท่ีมีประสิทธิภาพและมีจาํนวนมากพอสมควร ทั้งน้ีหาก

ตอ้งการใชข้อ้มูลดงักล่าวเพ่ือทาํวิจยัท่ีมีความเก่ียวขอ้งกบัมนุษยจ์าํเป็นตอ้งมีการขอรับรองจริยธรรมการวิจยัใน

มนุษยอี์กทั้งการเก็บขอ้มูลอาจจะมีความยุง่ยาก เสียเวลา เสียค่าใชจ่้ายเป็นจาํนวนมาก และหากมีขอ้ผิดพลาดใน

การเก็บขอ้มูล จะเป็นความลาํบากอยา่งยิ่งท่ีจะเก็บขอ้มูลใหม่เพ่ือทดแทนขอ้มูลท่ีเสียหาย เพ่ือแกปั้ญหาดงักล่าว 

งานวิจยัน้ีไดพ้ยายามพฒันาการสร้างรูปดวงตาของมนุษยโ์ดยการใชปั้ญญาประดิษฐ์ (artificial intelligence-AI) 

เพ่ือจดัทาํเป็นฐานขอ้มูลรูปภาพสาํหรับใชใ้นการฝึกระบบการตรวจหาวตัถุดว้ยเทคโนโลย ีYOLOv5 ทั้งน้ีงานวจิยั

น้ีเป็นงานวจิยันาํร่องเพ่ือจะพฒันาระบบการตรวจหาวตัถุเพ่ือใชว้เิคราะห์บุคลิกคนจากดวงตา วา่อยูใ่นภาวะโกหก

หรือไม่ 

 

2. วตัถุประสงค์ของการวจัิย 

เพ่ือสร้างเทมเพลตของการสร้างภาพจาํลองดวงตาของมนุษยเ์พ่ือใช้เป็นขอ้มูลในการฝึกระบบการ

ตรวจหาวตัถุเพ่ือตรวจหาดวงตาของมนุษยจ์ากภาพถ่าย 

 

3. เอกสารและงานวจัิยทีเ่กี่ยวข้อง 

 3.1 แนวคดิ ทฤษฎแีละงานวจิยัทีเ่กีย่วข้อง 

ปัญญาประดิษฐ์สําหรับการสร้างภาพเสมือนจริง (Artificial Intelligence for Photorealistic Image 

Generation) 

ปัจจุบันมีการใช้ระบบปัญญาประดิษฐ์ในงานด้านต่าง ๆ มากมายรวมไปถึงการใช้ในการสร้าง

ภาพเสมือนจริง ทั้งน้ีไดมี้การพฒันาการสร้างภาพเสมือนจริงในรูปแบบต่าง ๆ เช่น (Guinness, 2023) 

• DALL·E 2 เป็นโปรแกรมท่ีถูกพฒันาโดยบริษทั OpenAI สามารถเปล่ียนขอ้ความ (text) ใหเ้ป็นภาพ

ไดอ้ยา่งสะดวกรวดเร็ว  

• Imagen เป็นโปรแกรมท่ีถูกพฒันาโดยบริษทั Google สามารถเปล่ียนขอ้ความใหเ้ป็นภาพไดเ้ช่นกนั 

• Adobe Photoshop (Firefly) เป็นโปรแกรมท่ีสามารถนาํภาพท่ีพฒันาข้ึนดว้ยระบบ AI เขา้ไปรวมกบั

ภาพถ่ายดิจิทลัไดอ้ยา่งเสมือนจริง 

• Midjourney เป็นโปรแกรมท่ีสามารถสร้างภาพเสมือนจริงไดใ้กลเ้คียงกบัภาพถ่ายมากโดยสามารถ

ใหร้ายละเอียดของแสง สี เงา ลายผิวไดเ้สมือนจริงมาก 

หลกัการทาํงานของการใช ้AI สร้างภาพเสมือนจริงนั้น อาศยัหลกัการของการเรียนรู้เคร่ือง (Machine 

Learning) โดย AI จะถูกฝึกฝนดว้ยชุดขอ้มูลขนาดใหญ่ของภาพจริง จากนั้น AI จะเรียนรู้ท่ีจะระบุคุณสมบติัและ

ความสัมพนัธ์ของภาพต่าง ๆ ในชุดขอ้มูลนั้น เม่ือ AI ไดรั้บขอ้มูลเก่ียวกบัส่ิงท่ีตอ้งการสร้างภาพ AI จะสามารถ

สร้างภาพใหม่ข้ึนมาโดยใชคุ้ณสมบติัและความสมัพนัธ์ท่ีเรียนรู้ไว ้สาํหรับขั้นตอนวธีิ (algorithm) ท่ีเป็นท่ีนิยมใน

การสร้างภาพเสมือนจริงด้วย AI ได้แก่ Convolutional Neural Networks (CNNs) Variational Autoencoders 

(VAEs) และ Generative Adversarial Networks (GANs) โดยแต่ละขั้นตอนวธีิมีหลกัการทาํงานเบ้ืองตน้ดงัน้ี 
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• CNNs เป็นระบบโครงข่ายประสาทเทียมแบบสังวฒันาการซ่ึงเป็นตวัแบบการเรียนรู้ของเคร่ืองท่ีใช้

สําหรับการวิเคราะห์ภาพ โดย CNNs จะเรียนรู้คุณสมบติัของภาพจากขอ้มูลท่ีไดรั้บ จากนั้น CNNs สามารถใช้

คุณสมบติัเหล่าน้ีเพ่ือสร้างภาพใหม่ข้ึนมา 

• VAEs เป็นตวัแบบการเรียนรู้ของเคร่ืองท่ีสามารถถอดรหสัอตัโนมติัแบบแปรผนัได ้สามารถนาํมาใช้

สําหรับสร้างขอ้มูลข้ึนมาใหม่ โดย VAEs จะสร้างภาพใหม่ข้ึนมาโดยอาศัยขอ้มูลท่ีได้รับ จากนั้น VAEs จะ

ตรวจสอบวา่ภาพท่ีสร้างข้ึนมาใหม่นั้นสอดคลอ้งกบัขอ้มูลท่ีไดรั้บหรือไม่ 

• GANs เป็นขั้นตอนวิธีท่ีเป็นท่ีนิยมท่ีสุดในปัจจุบนัในการสร้างภาพเสมือนจริงดว้ย AI โดย GANs 

ประกอบดว้ยสองตวัแบบยอ่ยไดแ้ก่ Generator และ Discriminator โดย Generator เป็นตวัแบบท่ีสร้างภาพข้ึนมา

ใหม่โดยอาศยัขอ้มูลท่ีไดรั้บจากผูใ้ช ้และ Discriminator เป็นโมเดลท่ีทาํหนา้ท่ีแยกแยะระหวา่งภาพจริงกบัภาพท่ี

สร้างข้ึนมาใหม่ การทาํงานของ GANs เร่ิมตน้จาก Generator ท่ีสร้างภาพข้ึนมาใหม่ จากนั้น Discriminator จะ

ตรวจสอบวา่ภาพท่ีสร้างข้ึนมาใหม่นั้นเหมือนภาพจริงหรือไม่ หาก Discriminator ตดัสินวา่ภาพนั้นเหมือนภาพ

จริง Generator จะไดรั้บการแกไ้ขให้ดีข้ึน เพ่ือให้สามารถสร้างภาพใหม่ท่ีเหมือนภาพจริงมากข้ึน กระบวนการ

ดังกล่าวจะถูกทาํซํ้ าไปเร่ือย ๆ จนกว่า Generator จะสามารถสร้างภาพใหม่ท่ีเหมือนภาพจริงไดอ้ย่างสมบูรณ์ 

(Goodfellow et al., 2014; Radford et al., 2015) 

การตรวจหาวตัถุ (object detection) 

การตรวจหาวตัถุเป็นการประยุกต์ใชข้ั้นตอนวิธีการเรียนรู้เคร่ืองเพ่ือระบุและจดัประเภทวตัถุในภาพ

หรือวิดีทศัน์ดิจิทลั (digital video) การตรวจหาวตัถุช่วยในการทาํงานทางดา้น การจดจาํใบหนา้ การระบุวตัถุใน

รถยนตอ์ตัโนมติั การตรวจจบัวตัถุอนัตราย และการวิเคราะห์วิดีทศัน์ เป็นไดด้ว้ยความสะดวกสบาย ขั้นตอนวิธี

เบ้ืองตน้การตรวจจบัวตัถุโดยทัว่ไปจะทาํงานดงัน้ี  

1. แบ่งภาพหรือวดีิทศัน์ดิจิทลัออกเป็นส่วนยอ่ย ๆ 

2. ใชเ้ทคนิคการจดจาํภาพเพ่ือระบุวตัถุในแต่ละส่วนยอ่ย 

3. รวบรวมผลลพัธ์จากแต่ละส่วนยอ่ยเพ่ือระบุวตัถุทั้งหมดในภาพหรือวดีิทศัน์ดิจิทลั 

 ขั้นตอนวธีิการตรวจหาวตัถุท่ีเป็นท่ีนิยมในปัจจุบนั ไดแ้ก่ 

• Region-based convolutional neural networks (R-CNNs) ขั้นตอนวิธีน้ีได้ถูกพฒันาข้ึนในปี 2014 

โดย Ross Girshick และคณะ โดยขั้นตอนในการตรวจหาวตัถุประกอบดว้ยการแบ่งภาพออกเป็นส่วนยอ่ย จากนั้น

ใช ้CNNs สาํหรับการวเิคราะห์ภาพเพ่ือระบุวตัถุในแต่ละส่วนยอ่ย (Girshick et al., 2014) 

• Faster R-CNNs ขั้นตอนวิธีการตรวจจบัวตัถุน้ี ไดถู้กพฒันาต่อยอดจาก R-CNNs โดย Ross Girshick 

และคณะในปี 2015 ในขั้นตอนการทาํงาน ได้ปรับปรุง R-CNNs โดยการใช้เทคนิคท่ีเรียกว่า region proposal 

network (RPN) เพ่ือระบุส่วนย่อยท่ีมีแนวโน้มท่ีจะมีส่วนประกอบของวตัถุ จากนั้นยงัคงใช ้CNNs สําหรับการ

วเิคราะห์ภาพเพ่ือระบุวตัถุในแต่ละส่วนยอ่ยเช่นเดิม (Girshick, He, & Dollar, 2015) 

• YOLO (You Only Look Once) เป็นขั้นตอนวิธีการตรวจหาวตัถุแบบทนัที (real time) ท่ีพฒันาโดย 

Joseph Redmon และ Farhadi ในปี 2016 YOLO เป็นระบบตรวจหาวตัถุท่ีมีความรวดเร็วในการทาํงานพร้อมกบัมี

ความแม่นยาํท่ีดี เน่ืองดว้ยใชก้ารประมวลผลโครงข่ายประสาทเทียมเด่ียว (single neural network) ในการพยายาม

จาํแนกวตัถุในภาพทั้งหมดในคร้ังเดียว (single stage detector) YOLO เป็นขั้นตอนวิธีการตรวจหาวตัถุท่ีเป็นท่ี

นิยมมากและมีการพฒันาอย่างต่อเน่ือง โดย YOLO รุ่นท่ีเป็นท่ีนิยมมากในปัจจุบนัคือ YOLOv5 (Redmon & 

Farhadi, 2016) 
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YOLOv5 (You Only Look Once V5) 

Glenn Jocher และคณะ ไดพ้ฒันาระบบตรวจหาวตัถุ YOLOv5 ข้ึนในปี 2020 โดยต่อยอดแนวคิดมาจาก 

YOLO algorithm แบบดั้งเดิม ทั้งน้ี YOLOv5 ท่ีไดถู้กพฒันาข้ึนใหม่มีประสิทธิภาพท่ีดีกว่าเดิมเป็นอยา่งมาก ทาํ

ให้เป็นท่ีนิยมในการใชข้ั้นตอนวิธีดงักล่าวในการตรวจหาวตัถุทั้งจากภาพถ่ายและภาพวีดิทศัน์ดิจิทลั (Thuan, 

2021)  

กระบวนการทาํงานของ YOLOv5 ประกอบดว้ยขั้นตอนต่าง ๆ ดงัน้ี 

1. ขั้นตอนการแบ่งภาพเป็นส่วนย่อย ระบบจะแบ่งภาพออกเป็นส่วนเล็ก ๆ เรียกว่า grid cells และใช ้

CNN เพ่ือตรวจหาวตัถุในแต่ละส่วนยอ่ยท่ีเกิดข้ึนในขั้นตอนน้ี 

2. ขั้นตอนการสกัดคุณลักษณะของวัตถุ ในขั้นตอนน้ีใช้ CNN เพ่ือสกัดคุณลักษณะของวตัถุจาก

ส่วนยอ่ยท่ีไดจ้ากขั้นตอนท่ี 1 

3. ขั้นตอนการคาดเดาประเภทของวัตถุ ขั้นตอนน้ีใชช้ั้นเช่ือมโยงแบบสมบูรณ์ (fully-connected layer) 

ใน CNN เพ่ือสร้างเวกเตอร์ท่ีบ่งช้ีประเภทของวตัถุ ซ่ึงจะมีจาํนวนมิติเท่ากบัจาํนวนประเภทท่ีตอ้งการทาํนาย 

4. ขั้นตอนการคาดเดาตําแหน่งของวัตถุ ในการคาดเดาตาํแหน่งจะใชช้ั้นเช่ือมโยงแบบสมบูรณ์เพ่ือ

ทาํนายตาํแหน่งของวตัถุ 

5. ขั้นตอนการปรับปรุงผลลัพธ์ หลงัการคาดเดาตาํแหน่งของวตัถุ ขั้นตอนน้ีเก่ียวกับการปรับปรุง

ผลลพัธ์ เช่น ลบขอ้มูลไม่จาํเป็นท่ีมีความน่าจะเป็นตํ่า ลบขอ้มูลรบกวน เช่น ตวัอกัษร และรวมกลุ่มวตัถุท่ีใกลเ้คียง

กนัเขา้เป็นวตัถุเดียว 

6. ขั้นตอนการค้นหาวัตถุในภาพ ในขั้นตอนสุดทา้ยน้ีระบบจะคน้หาวตัถุและสร้างกรอบส่ีเหล่ียมรอบ

วตัถุท่ีตรวจพบ รวมถึงแสดงขอ้มูลเพ่ิมเติมเก่ียวกบัวตัถุ เช่น ช่ือและคะแนนความเช่ือมัน่วา่เป็นวตัถุนั้น 

 

 เคร่ืองมือในการวเิคราะห์ประสิทธิภาพ 

 ในการวิเคราะห์ประสิทธิภาพของระบบ AI ท่ีถูกพัฒนาข้ึนมานั้ นมักใช้ เมทริกซ์ความสับสน 

(Confusion Matrix) ซ่ึงเป็นตารางขนาด 2×2 ท่ีนาํมาใชเ้ป็นเคร่ืองมือวดัความสามารถของระบบ AI ในการทาํนาย

ผล ดงัแสดงในรูปท่ี 1 

 
รูปท่ี 1 ภาพของเมทริกซ์ความสบัสน 

 โดยค่าต่าง ๆ ท่ีปรากฏในตารางมีความหมายดงัน้ี 

 True Positive (TP) คือ ส่ิงท่ีระบบ AI ทาํนายวา่ “จริง” และ ส่ิงนั้นมีค่าเป็น “จริง” 

 True Negative (TN) คือ ส่ิงท่ีระบบ AI ทาํนายวา่ “ไม่จริง” และ ส่ิงนั้นมีค่า “ไม่จริง” 

 False Positive (FP) คือ ส่ิงท่ีระบบ AI ทาํนายวา่ “จริง” แต่ส่ิงนั้นมีค่าเป็น “ไม่จริง” 
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 False Negative (FN) คือ ส่ิงท่ีระบบ AI ทาํนายวา่ “ไม่จริง” แต่มีค่าเป็น “จริง” 

 จากขอ้มูลขา้งตน้เราสามารถนาํมาประมวลผลไดค้่าต่าง ๆ โดยผลการประมวลท่ีเป็นท่ีนิยมใชใ้นการ

วเิคราะห์ประสิทธิภาพของระบบ AI มีดงัน้ี 

 ความถูกต้อง (Accuracy) เป็นค่าท่ีวดัความสามารถในการทาํนายของระบบ AI วา่สามารถทาํนายเร่ืองท่ี

จริงและไม่จริงไดถู้กตอ้งแค่ไหน คาํนวณโดย 
𝑇𝑇𝑇𝑇+𝑇𝑇𝑇𝑇

𝑇𝑇𝑇𝑇+𝑇𝑇𝑇𝑇+𝐹𝐹𝑇𝑇+𝐹𝐹𝑇𝑇
  

ความแม่นยํา (Precision) เป็นค่าท่ีวดัความสามารถของระบบ AI ในการทาํนายส่ิงท่ีสนใจว่าจริงเป็น

หลกัวา่ทาํนายไดดี้ถูกตอ้งเพียงไหน คาํนวณโดย 
𝑇𝑇𝑇𝑇

𝑇𝑇𝑇𝑇+𝐹𝐹𝑇𝑇
  

ค่าเรียกคืน (Recall) หรือบางคร้ังอาจเรียกว่าค่าความไว (Sensitivity) เป็นค่าท่ีวดัความสามารถระบบ 

AI ในแง่การยอมรับในความผิดพลาดในการทาํนายส่ิงท่ีสนใจวา่จริงไดแ้ค่ไหน เช่นในทางการแพทย ์หากทาํนาย

ผิดวา่ผูท่ี้เขา้มาตรวจเป็นโรคทั้ง ๆ ท่ีไม่ไดเ้ป็น  (กรณี false positive) สามารถยอมรับไดม้ากกวา่การทาํนายวา่ผูท่ี้

เขา้มาตรวจไม่เป็นโรคทั้ง ๆ ท่ีเป็น (กรณี false negative) หรือทางดา้นการทาํนายธุรกรรมท่ีผิดปรกติ (fraud) หาก

ว่าทาํนายผิดว่าเป็นธุรกรรมท่ีผิดปรกติทั้ง ๆ ท่ีไม่ใช่ (กรณี false positive) สามารถตรวจสอบซํ้ าใหม่ทาํให้เกิด

ความเสียหายไม่มาก แต่หากว่าเป็นธุรกรรมท่ีผิดปกติ แต่ทาํนายว่าไม่ใช่ (กรณี false negative) จะเกิดความ

เสียหายข้ึนมากกวา่ คาํนวณโดย 
𝑇𝑇𝑇𝑇

𝑇𝑇𝑇𝑇+𝐹𝐹𝑇𝑇
  

ค่าทั้งสามท่ีกล่าวมาขา้งตน้จะมีค่าเป็นจาํนวนจริงตั้งแต่ 0 ถึง 1 โดยหากค่าเขา้ใกล ้0 แสดงวา่ระบบ AI 

ดงักล่าวมีประสิทธิภาพนอ้ยและหากค่าเขา้ใกล ้1 แสดงวา่ระบบ AI ดงักล่าวมีประสิทธิภาพท่ีดี 

3.2 สมมตฐิานการวจิยั 

 ภาพดวงตาจาํลองของมนุษยท่ี์ถูกสร้างข้ึนดว้ยระบบ AI สามารถถูกใชท้ดแทนขอ้มูลของภาพดวงตา

มนุษยจ์ริงเพ่ือใชเ้ป็นฐานขอ้มูลรูปภาพสาํหรับใชใ้นการฝึกระบบการตรวจหาวตัถุดว้ยเทคโนโลย ีYOLOv5 ได ้

3.3 กรอบแนวคดิในการวจิยั 
 

 

แผนภาพท่ี 1 กรอบแนวคิดในการวจิยั 

 
สร้างภาพจาํลองดวงตา

ของมนุษยด์ว้ยระบบ

ปัญญาประดิษฐ์ 

สร้างภาพดวงตาเพ่ิมเติม

ดว้ยระบบปัญญาประดิษฐ์ 

ตรวจหาตาํแหน่งของดวงตาท่ี

ปรากฏในภาพท่ีสร้างข้ึน 

นาํขอ้มูลตาท่ีสร้างข้ึนไปฝึกระบบ

การตรวจหาวตัถุจากภาพ 

ทดสอบระบบการตรวจหาวตัถุเพ่ือตรวจหา

ดวงตากบัภาพดิจิทลัใบหนา้คน พร้อมกบัวดั

ประสิทธิภาพระบบท่ีได ้

เทมเพลตการฝึกสอนสําหรับการตรวจหาวตัถุ 
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4. วธีิดําเนินการวจัิย  

4.1 เคร่ืองมือวจิยั 

เคร่ืองมือท่ีใชใ้นการดาํเนินการวจิยัประกอบดว้ย 

1. เคร่ืองคอมพิวเตอร์ตั้งโต๊ะ (desktop) ท่ีมีหน่วยประมวลผลกลาง CPU Intel Core I7 8700K ใช้

แผงวงจรหลกั (mainboard) ในคอมพิวเตอร์รุ่น Gigabyte Z370 AORUS Gaming 5-CF หน่วยความจาํ RAM ความ

จุ  32GB หน่วยประมวลผลกราฟิก GPU Nvidia GeForce GTX 1080 Ti หน่วยความจํา  RAM ของหน่วย

ประมวลผลภาพความจุ 11GB ทาํงานบนระบบปฏิบติัการ Microsoft Windows 11 

2. ซอฟตแ์วร์ปัญญาประดิษฐเ์พ่ือสร้างภาพเสมือนจริง โปรแกรม Midjourney รุ่น Model V5.0 

3. ซอฟตแ์วร์ปัญญาประดิษฐ์ปรับปรุงภาพ โปรแกรม Stylegan2-ADA-Pytorch (Style Generative 

Adversarial Networks 2 with Adaptive Discriminator Augmentation) รุ่นปี 2021 ทาํงานภายใตภ้าษา Python ซ่ึง

เป็นซอฟตแ์วร์สร้างภาพเสมือนจริงชนิด GANs 

4. เวบ็ไซต ์https://www.makesense.ai เพ่ือใชซ้อฟตแ์วร์ในเวบ็ไซตท์าํการระบุป้าย (labeling) วตัถุ

ท่ีสนใจ 

5. ซอฟตแ์วร์ตรวจหาวตัถุ YOLOv5 

6. ภาพใบหนา้คนจากเวบ็ไซด ์https://generated.photos/  

4.2 แบบแผนการวจิยั  

ทาํการสร้างภาพดวงตาโดยใชซ้อฟต์แวร์ Midjourney จากนั้นทาํการเพ่ิมจาํนวนภาพโดยนาํภาพท่ีได้

ขา้งตน้เหล่านั้นมาทาํปรับปรุงภาพต่อให้มีความแตกต่างกนัโดยใชซ้อฟต์แวร์ Stylegan2-ADA-Pytorch แลว้นาํ

ภาพท่ีไดส้ร้างข้ึนทั้งหมดไปทาํการ ฝึกฝน (train) ในซอฟต์แวร์ YOLOv5 เพ่ือทาํการสร้างระบบ AI ท่ีสามารถ

ตรวจหาวตัถุซ่ึงในท่ีน้ีคือ ดวงตา จากภาพถ่ายดิจิทัลหน้าคนท่ีจัดเตรียมไวไ้ด้โดยตอ้งมีความถูกตอ้งในการ

ตรวจหาไม่นอ้ยกวา่ 0.8 

4.3 การดาํเนินการวจิยั 

 4.3.1 ทาํการสร้างภาพดวงตาเสมือนจริงโดยใชโ้ปรแกรม Midjourney ซ่ึงเป็นโปรแกรมท่ีสามารถ

สร้างภาพเสมือนจริงโดยทาํการสร้างภาพจาํนวนทั้งหมด 53 ภาพ การสร้างภาพดวงตาในขั้นตอนน้ีทาํไดโ้ดย

กาํหนดคาํสัง่ท่ี Midjourney มีใหใ้นการสร้างภาพดวงตาต่าง ๆ ข้ึนมา 

 

         
 

รูปท่ี 2 ตวัอยา่งภาพของดวงตาท่ีสร้างข้ึนโดย Midjourney 
 

 4.3.2 นาํภาพทั้ง 53 ภาพท่ีถูกสร้างข้ึนดว้ยโปรแกรม Midjourney ไปทาํการ ฝึกเพ่ือทาํการสร้างภาพ

เพ่ิมเติมใหแ้ตกต่างจากเดิมโดยใชโ้ปรแกรม Stylegan2-ADA-Pytorch จนไดภ้าพท่ีผสมผสานระหวา่งภาพดวงตา

ขา้งตน้ 53 ภาพจนกลายเป็นภาพใหม่จาํนวน 1,000 ภาพ การสร้างภาพดวงตาในขั้นตอนน้ีทาํไดโ้ดยการกาํหนด

https://www.makesense.ai/
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พารามิเตอร์ใหท้าํการสร้างภาพแบบผสม (mixing) ขอ้มูลภาพระหวา่งแหล่งขอ้มูล A (Source A) กบัแหล่งขอ้มูล 

B (Source B) 

 

         
 

รูปท่ี 3 ตวัอยา่งภาพของดวงตาท่ีถูกปรับปรุงข้ึนใหม่โดย Stylegan2-ADA-Pytorch 
 

4.3.3 ในขั้นตอนถดัมาน้ีเป็นขั้นตอนการฝึกการตรวจจบัวตัถุโดยใชซ้อฟตแ์วร์ YOLOv5 ในการฝึก

จะใชรู้ปภาพท่ีถูกสร้างข้ึนมาจาํนวน 1,000 ภาพ ในขั้นตอนก่อนหนา้ ขั้นตอนน้ีมีขั้นตอนยอ่ยในการดาํเนินการ

คือ 

 1) การระบุป้าย (labeling) ขั้นตอนยอ่ยน้ีจะทาํการระบุขอ้มูลของวตัถุท่ีปรากฏในภาพเพ่ือใช้

ในการฝึกระบบปัญญาประดิษฐ์ วตัถุท่ีทาํการระบุป้ายในขั้นตอนน้ีจะเป็นส่วนของดวงตาท่ีปรากฏในภาพ ใน

ขั้นตอนน้ีไดใ้ชเ้วบ็ไซต์ https://www.makesense.ai ซ่ึงเป็นโปรแกรมแบบ Online ท่ีจะสามารถช่วยในการระบุ

ป้ายวตัถุท่ีเราตอ้งการ โดยหลงัจากท่ีทาํการระบุป้ายจะไดข้อ้มูลไฟลอ์อกมาในรูปแบบนามสกุล .txt โดยขอ้มูล

ขา้งในจะเป็นตวัเลขดงัแสดงในรูปท่ี 4 

 

 
 

รูปท่ี 4 ตวัอยา่งขอ้มูลท่ีไดจ้ากการระบุป้ายโดยใช ้เวบ็ไซต ์https://www.makesense.ai 
 

  จากรูปท่ี 4 ค่าแต่ละค่าท่ีปรากฏมีความหมายดงัน้ี เลขตวัแรกสุดนบัจากดา้นซา้ย (เลข 0) แสดงถึง

ประเภทของวตัถุ โดยเลข 0 ในท่ีน้ีจะหมายถึง วตัถุท่ีเป็นดวงตา สาํหรับเลขตวัท่ี 2 และ 3 ถดัมา (เลข 0.500651 

และ 0.522786) จะหมายถึงตาํแหน่งพิกดัตรงกลางของวตัถุในแนวแกน X และแกน Y หากเทียบตามสัดส่วนใน

แนวความกวา้งและสูงของรูปภาพเป็น 1 และเลขตวัท่ี 4 และ 5 ถดัมา (เลข 0.998698 และ 0.813802) หมายถึง 

ความกวา้งและความสูงของวตัถุท่ีปรากฏในรูปภาพ (เทียบตามสัดส่วนในแนวความกวา้งและสูงของรูปภาพ            

เป็น 1) 
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รูปท่ี 5 ตวัอยา่งการระบุป้ายโดยใช ้เวบ็ไซต ์https://www.makesense.ai 

2) การฝึก (training) ขั้นตอนยอ่ยน้ีจะทาํการนาํขอ้มูลไฟลภ์าพพร้อมกบัขอ้มูลไฟลร์ะบุป้ายท่ี

ไดใ้นขั้นตอนก่อนหนา้น้ีไปทาํการฝึกระบบการตรวจหาวตัถุ YOLOv5 โดยจะทาํการตั้งค่าพารามิเตอร์ต่าง ๆ ดงัน้ี 

ตั้ งค่าจาํนวนรอบของการฝึกฝน (epochs) อยู่ท่ี 5,000 รอบ และ ตั้ งค่าจาํนวนรายการขอ้มูลท่ีจะให้ Optimizer 

คาํนวณในหน่ึงคร้ัง (batch size) อยูท่ี่ 64 โดยค่าน้ีจะมีผลโดยตรงกบัความเร็วและแม่นยาํในการคาํนวณ 

4.3.4 ในขั้นตอนสุดท้ายน้ีเป็นขั้นตอนการนําภาพหน้าคนท่ีเป็นภาพน่ิงดิจิทัลซ่ึงถูกสร้างด้วย

ปัญญาประดิษฐ์จากเว็บไซด์ https://generated.photos/  มาคัดเลือกภาพท่ีเห็นดวงตาชัดเจน (ไม่ใส่แว่นดํา                       

ไม่หลบัตา ไม่ก้มหน้า หรือเอียงหน้ามากเกินไป) จนได้ภาพท่ีจะใช้ทดสอบจาํนวน 3,161 ภาพมาใช้ทดสอบ

ประสิทธิภาพของระบบการตรวจหาวตัถุท่ีได ้
 

 
 

รูปท่ี 6 ตวัอยา่งของภาพใบหนา้สาํหรับใชท้ดสอบประสิทธิภาพของระบบการตรวจหาวตัถุ 

 

5. ผลการวจัิย 

ผลจากการจดัทาํเทมเพลตการฝึกสอนสําหรับการตรวจหาดวงตาท่ีสร้างข้ึน ทาํให้การตรวจหาดวงตา

โดยระบบการตรวจหาวตัถุ YOLOv5 จากภาพทดสอบท่ีเป็นภาพใบหน้าคนจาํนวน 3,161 ภาพสามารถทาํไดดี้ 

แสดงผลการตรวจหาทั้งหมดดงัตารางท่ี 1 รวมถึงแสดงตวัอย่างการการตรวจหาดวงตาท่ีถูกตอ้งในรูปท่ี 7 และ 

ตวัอยา่งการการตรวจหาดวงตาท่ีผิดพลาดในรูปท่ี 8 

 

ตารางท่ี 1 เมทริกซ์ความสบัสนแสดงผลการตรวจหาดวงตาจากภาพถ่ายจาํนวน N=3,161 ภาพ 

 TP = 2,715  FP = 1 

 TN = 0  FN = 445 

https://generated.photos/
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จากตารางท่ี 1 พบวา่สามารถคาํนวณค่าของความถูกตอ้งเท่ากบั 0.8592 ค่าความแม่นยาํเท่ากบั 0.9996 

และค่าเรียกคืนเท่ากบั 0.8592  

 

 

 

 

 

 

 

 

 (a)       (b) 

รูปท่ี 7 แสดงตวัอยา่งการการตรวจหาดวงตาท่ีถูกตอ้ง  

(a) ระบุความเช่ือมัน่ในการตรวจหาวา่เป็นดวงตาของดวงตาขา้งขวา 0.94 และดวงตาขา้งซา้ย 0.89 

(b) ระบุความเช่ือมัน่ในการตรวจหาวา่เป็นดวงตาของดวงตาขา้งขวา 0.86 และดวงตาขา้งซา้ย 0.87 

 

 

 

 

0 

 

 

 

 

    (a)                (b) 

รูปท่ี 8 แสดงตวัอยา่งการการตรวจหาดวงตาท่ีผิดพลาด 

(a) ตรวจหาไม่เจอดวงตาขา้งซา้ย  (b) ระบุวา่จมูกเป็นดวงตา 

 

6. อภิปรายผล  

 จากผลลพัธ์ท่ีไดแ้สดงให้เห็นวา่การสร้างเทมเพลตการฝึกสอนสาํหรับการตรวจหาดวงตาจากภาพถ่าย

ซ่ึงประกอบไปดว้ย 3 ส่วนไดแ้ก่ ส่วนการสร้างภาพจาํลองดวงตาของมนุษยต์น้แบบดว้ยโปรแกรม Midjourney 

ส่วนการสร้างภาพเพ่ิมเติมใหแ้ตกต่างจากเดิมโดยใชโ้ปรแกรม Stylegan2-ADA-Pytorch และส่วนการระบุขอ้มูล

ของวตัถุท่ีปรากฏในภาพโดยเวบ็ไซต์ https://www.makesense.ai สามารถนาํมาใชฝึ้ก YOLOv5 ในการตรวจหา

ดวงตามนุษยจ์ากภาพดิจิทลัไดจ้ริงและสามารถตรวจหาไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพท่ีดี แต่ก็อาจมีขอ้ผิดพลาดในบาง

จุด เช่น หากโครงสร้างภาพจมูกในบางมุมมองอาจมีลกัษณะแบบเดียวกบัดวงตาทาํไดเ้กิดการตรวจหาดวงตาท่ี

ผิดพลาด และภาพใบหนา้ท่ีนาํมาทดสอบไม่ใช่ใบหนา้มนุษยจ์ริง อาจมีบางคร้ังท่ีการตรวจหาบริเวณดวงตาจาก

ภาพใบหน้านั้ นมีความคลาดเคล่ือน ดังนั้ นสามารถอนุมานได้ว่าเทมเพลตการฝึกสอนท่ีสร้างข้ึนนํามาใช้

ประโยชน์ในสร้างภาพจาํลองดวงตาของมนุษยท์ดแทนรูปภาพดวงตาจริงได ้และเม่ือนาํภาพคนจริง ๆ มาใช้

ทดสอบในการตรวจหาดวงตาเบ้ืองตน้ก็พบวา่สามารถตรวจหาไดถู้กตอ้งดงัแสดงในรูปท่ี 9 



การประชุมวชิาการระดบัชาติ คร้ังท่ี 18 และการประชุมวชิาการระดบันานาชาติ คร้ังท่ี 8 มหาวทิยาลยัศรีปทุม ประจาํปี 2566 

2704 

                  
 

                     
รูปท่ี 9 ตรวจหาดวงตาจากภาพถ่ายดิจิทลัท่ีถ่ายจากบุคคลจริง 

7. ข้อเสนอแนะ 

7.1 ข้อเสนอแนะในการนําผลวจิยัไปใช้ 

จากผลวิจยัท่ีไดท้าํใหไ้ดต้น้แบบการสร้างเทมเพลตการฝึกสอนสาํหรับการตรวจหาดวงตาจากภาพถ่าย

ได ้ซ่ึงสามารถนาํไปประยกุตใ์ชใ้นการตรวจหาอวยัวะอ่ืน ๆ จากภาพถ่ายไดอี้กเช่น จมูก ปาก โดยไม่จาํเป็นตอ้ง

นาํภาพมนุษยจ์ริงมาเป็นส่วนหน่ึงของการทดลองในระยะแรก ทาํให้ช่วยร่นเวลาในการทาํวิจยั นอกจากน้ีผลจาก

การฝึกสอนสําหรับการตรวจหาดวงตาจากภาพถ่ายได้ในงานวิจัยน้ี จะถูกนําไปประยุกต์ใช้ในการพิจารณา

ภาวะการโกหกจากภาพถ่ายใบหนา้ในงานวจิยัขั้นถดัไป 

7.2 ข้อเสนอแนะในการวจิยัคร้ังต่อไป 

เพ่ือให้การสร้างเทมเพลตการฝึกสอนสําหรับการตรวจหาดวงตาจากภาพถ่ายมีประสิทธิภาพมากข้ึน 

อาจตอ้งทดสอบเปรียบเทียบประสิทธิภาพการตรวจหาดวงตากบักรณีท่ีใชซ้อฟตแ์วร์ปัญญาประดิษฐ์อ่ืนในการ

สร้างภาพภาพจาํลองดวงตาของมนุษย ์รวมถึงการนาํไปทดสอบใชก้บัภาพดิจิทลัทั้งภาพน่ิงและภาพวดิีทศัน์ท่ีถ่าย

จากบุคคลจริงเพ่ือเปรียบเทียบผลลพัธ์ความถูกตอ้งในการตรวจหาดวงตาจากภาพดิจิทลันั้นต่อไป 
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